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Abstract

Deep learning in the past few years has taken automatic voice recognition to
new levels of accuracy. Where he has the highest rates of recognition,

In this research, we present a system , whether on the words or on the speaker
for automatic identification of the reciters of the Holy Qur’an based on
Convolutional Neural Network (CNN), in which the Mel Frequency Cepstral
Coefficients (MFCC) algorithm was used, where the audio signal is converted
into a two-dimensional matrix within space. Then, this matrix is entered as
input to the convolutional neural network. We tested the proposed classifier
on a database containing ten reciters of the Holy Qur'an, where the

identification rate in the proposed classifier was 89%.



Résumé

Au cours des dernicres années, I'apprentissage en profondeur a porté la
reconnaissance vocale automatique a de nouveaux niveaux de precision. La
ou il a les taux de reconnaissance les plus éleves, que ce soit sur les mots ou
Dans cette recherche, nous présentons un systeme , sur le locuteur
d'identification automatique des récitants du Saint Coran basé¢ sur le réseau
neuronal convolutif (CNN), dans lequel I'algorithme des coefficients
cepstraux de fréquence de Mel (MFCC) a été utilis¢, ou le signal audio est
converti en une matrice bidimensionnelle dans 1'espace. Ensuite, cette matrice
est entrée en entrée du réseau de neurones convolutifs. Nous avons testé le
classificateur proposé sur une base de données contenant dix récitants du

Saint Coran, ou le taux d'identification dans le classificateur proposé était de

89%.
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